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Algunos temas que pueden ser analizados en turismo con

Big Data (geolocalizado)

* Lugares turisticos mas visitados, secuencias, movilidad. Telefonia mavil, Panoramio, Flickr
e Eventos turisticos. Telefonia, tarjetas, Twitter

* Conteos de turistas y crowding. Cdmaras de video, sensores y bluetooth

e Presidn del turismo sobre espacios naturales. Telefonia movil, Twitter, Panoramio, Flickr

* Establecimientos disponibles. Google Places, Foursquare

e Gasto turistico, lugares de consumo. Tarjetas de crédito, Foursquare

* Duracion de la estancia y procedencia de los turistas. Tarjetas de crédito y telefonia movil,
Twitter.

e Economia “colaborativa”. Airbnb, Blablacar...

e Opiniones de los usuarios sobre hoteles y otro tipo de establecimientos (reputacion).
Tripadvisor, Booking,...

e Sentimientos de los turistas, o de los locales. Twitter



La huella digital de los turistas: la movilidad de los turistas
a través de sus moviles

El comportamiento de los cruceristas en Barcelona

Cada vez que llega un crucero a Barcelona se registra la conexidn de los turistas a las compaiiias
locales de telefonia. Este mapa de Barcelona refleja los focos de interés de los cruceristas.

Fuente: Fundacién Telefdnica. Exposicidn Big Bang Data




La huella digital de los turistas: la movilidad de los turistas
a través de sus moviles

El video de Madrid refleja el comportamiento de los turistas de forma dindamica.

espacio.fundaciontelefonica.com/bi




Atlas de los lugares mas fotografiados del mundo: Sightsmap

(Panoramio)

Jlieres fraducirla? |Tr'.ar:l|_1r:-ir| |E|

hesat full share

; Satélite

(_1[1()8[&’ y ; : 3 Datosdemapa 82014 Google, INEG! | 500km 1 | Téminosdeuso

http://www.sightsmap.com




Fotografias geolocalizadas como indicador de espacios atractores
turistas: lugares mdas fotografiados de Madrid
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Fotografias geolocalizadas como indicador de espacios atractores de
turistas: lugares mas fotografiados
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Atlas de los lugares mas fotografiados: Sightsmap (Panoramio)

heat add place my maps new map -

http://www.sightsmap.com




Atlas de los lugares mas fotografiados del mundo:

The Geotaggers' World Atlas (FLICKR)

https://www.mapbox.com/blog/geotaggers-world-atlas/




Fotografias geolocalizadas: locales (azul) y turistas (rojo)

usando Flickr

Las Vegas - Kansas city
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https://www.flickr.com/photos/walkingsf/sets/72157624209158632/page2/



Fotografias geolocalizadas: locales (azul) y turistas (rojo)

usando Flickr

Madrid | e ] Barcelona

https://www.flickr.com/photos/walkingsf/sets/72157624209158632/#




La densidad de tweets como indicador del uso de la ciudad:
Londres

http://mappinglondon.co.uk/2014/all-the-tweets/




La lengua de los tweets: la ciudad multicultural (Nueva York)
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La lengua de los tweets y el turismo
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http://www.ccs.neu.edu/home/qgianz/MapTwitterLanguage/v1l/index.html




Trayectorias personales: un mes en Twitter

Telltale presents
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Ciuccarelli, P, Lupi, G., & Simeone, L. (2014): Visualizing the Data City (pp. 17-22). Springer
International Publishing.



Identificacidén de eventos especiales a partir de Twitter

Tweets geolocalizados enviados en un dia usual (10 de septiembre) entre las 16:00 y las 18:00h. Tweets geolocalizados enviados hoy 11 de septiembre entre las 16:00 y las 18:00h.
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Detectores de teléfonos moviles por bluetooth en la gestidn de

eventos (multitudes)

a 19/07/2010 4 pm - 4:30pm b 19/07/2010 10 pm - 10:30pm

A SN
1 11

‘ig. 1. Four snapshots of visitor flows in the festivities zone during periods of 30 min. The direction of the arrow indicates the direction of the flow, the width of the arrow indicates
ts size. The widths of the arrows are normalised to the size of the largest flow during each time period separately (indicated by the number next to the widest arrow ). The numbers
n the cirdes refer to Fig. 2. Locations 8 and 9 were generalised into one zone ‘89" for easier representation. Movements taking less than 30 s or longer than 30 min were discarded,
ind the remaining movements were allocated to the time period containing their departure time.

Versichele, M., Neutens, T., Delafontaine, M., & Van de Weghe, N. (2012). The use of Bluetooth for analysing spatio-
temporal dynamics of human movement at mass events: A case study of the Ghent Festivities.
Applied Geography, 32(2), 208-220.



Conteos por medio de camaras de video y camaras térmicas

Sistema de apoyo a la decisidon que analiza imagenes de cdmaras de video y camaras térmicas y
detecta automaticamente los problemas de amontonamiento, para avisar al personal de seguridad.

e Hace un conteo de las personas que entran y salen por las puertas de la mezquita
e Estima la informacidn del flujo de la muchedumbre en la mezquita para ayudar a observar las
zonas donde la muchedumbre se queda parada debido a la “sobrepoblacion”.

http://www.hajjcore.org/arif/



Despliegue de sensores en el entorno de la Sagrada Familia

Wi-fi Camaras

’OT;&B'.Q Data in N dorceions ‘ m%%li_LDECAPﬁAL
Action, use case: BARCELONA
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Despliegue de sensores en el entorno de la Sagrada Familia

Patrones de movilidad
Como se mueven las
personas en torno a la
Sagrada Familia:

e Puntos de entrada
e Puntos de salida
e Desplazamiento global

loT&Big Data in
Action, use case:
Sagrada Familia



Despliegue de sensores en el entorno de la Sagrada Familia

Patrones de movilidad
Como se mueven las
personas en torno a la
Sagrada Familia:

Puntos de entrada
Puntos de salida
Desplazamiento global

- -

Exemple de patrdé de mobilitat entrant per la

ﬁ’c.';ﬁgigugzt:ag'e, cantonada del carrer Mallorca amb Marina
, [}

Sagrada Familia



Despliegue de sensores en el

Volume of visitors per time of the day

Percentage of Hourly Visitors

Percentage of Hourly Visitors
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Huella digital del turista de naturaleza: Fotografias
geolocalizadas
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Huella digital del turista de naturaleza: Fotografias

geolocalizadas
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Carolina Barros y Javier Gutiérrez. Huella digital del turista de naturaleza — Parque Nacional de Aigliestortes i
Estany de Sant Maurici



Huella digital del turista
geolocalizadas

naturaleza: Fotografias
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Google Places como fuente para conocer la distribucidn de 1las

actividades en una ciudad turistica: densidad y diversidad
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Fuente: Almudena Nolasco-Cirugeda, Clara Garcia Mayor. Aplicacidon de los indicadores de complejidad urbana a través
de las redes sociales y TIG: El caso de los paseos maritimos de Levante y Poniente en Benidorm. XVI Congreso Nacional
de Tecnologias de la Informacidén Geografica



Locales de vida nocturna en Barcelona (Google places)
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La vida nocturna se muestra en este mapa reconociendo con un punto oscuro a aquellos baresy
restaurantes que abren mas tarde. Asi, cuanto mas tarde abre un lugar, mas grande es el punto.

http://www.plataformaurbana.cl/archive/2015/02/09/16-mapas-que-muestran-como-funciona-barcelona/



Cantidad de personas que han visitado un lugar geolocalizado en

Benidorm (Foursquare)

Fuente: Leticia Serrano-Estrada*, Salvador Serrano Salazara, Francisco Javier Alvarez. Las redes sociales y los SIG como
herramientas para conocer las preferencias sociales en las ciudades turisticas: el caso de Benidorm. XVI Congreso
Nacional de Tecnologias de la Informacidn Geografica



Localizacion turistas combinando fuentes:

tarjeta de crédito

https://www.centrodeinnovacionbbva.com/noticias/6564-el-uso-eficiente-de-la-informacion-y-el-modelo-de-

Fotos y gasto por

STREETS OF BBVA

Tourism Indicator in Madrid
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Gasto segun procedencia: mercado internacional

Aggregate 201142012 expenditure by originating nationality

éQuién?

https://www.centrodeinnovacionbbva.com/en/news/25038-bbva-and-madrid-city-council-present-an-innovative-
study-based-on-big-data



Gasto segun procedencia: mercado interno

Source of expenditure by visitor residence
Differences in expenditure by province and the expenditure corresponding to its population
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Gasto en eventos turisticos: Puente de la Constitucion 2011

During the Constitution public holiday, there was a 17% increase in spending by residents, while
spending by domestic visitors was up by 31%, both compared to the comparable annual average.

GASTO TOTAL PTE.CONSTITUCION 2011 VS

PERIODO PROMEDIO EN LAS 8 ZONAS
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https://www.centrodeinnovacionbbva.com/en/news/25038-bbva-and-madrid-city-council-present-an-innovative-
study-based-on-big-data



Gasto en eventos turisticos: MADO 2011

MADO 2011 took place between June 29 and July 3. In this period, consumption was impacted by a 24%
increase over the normal economic activity. Comparing the event's impact in 2011 and 2012, a positive
year-on-year evolution of 9% is observed.

Variation in spending in MADO 2011 against the period under comparison
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Gasto en eventos turisticos: MWC Barcelona 2012

Numero de transacciones hechas con tarjeta de crédito en Barcelona por residentes y
visitantes durante el Mobile World Congress de 2012.

wperimen &y DDVA

CARTGDE

CREDIT CARD TRANSACTIONS CREDIT CARD TRANSACTIONS
DURING PREVIOUS WEEK DURING MWC12

Fuente: Fundacion Telefdnica. Exposiciéon Big Bang Data



Gasto en eventos turisticos: Semana Santa 2011

éiDénde?
éCuando?
éCuanto?
éQué tipo?

Financial Footprints: Transactions in Real Time
Spain, Easter 2011

www.youtube.com/watch?feature=player embedded&v=Zel6wych9p0

https://www.centrodeinnovacionbbva.com/noticias/6564-el-uso-eficiente-de-la-informacion-y-el-modelo-de-
smart-cities-que-queremos




Un ejemplo

Patrones espaciales de concentracion de turistas
en las ciudades a partir de datos geolocalizados




http://www.panoramio.com
Adquirido por Google en 2007

Populares | FRecientes

Web dedicada a exhibir foto-
grafias de lugares que los
usuarios toman y cuelgan una
vez han sido georreferenciadas

100 millones de imagenes
subidas en diciembre de
2013.

Descarga de los datos de la API de Panoramio.

* Parametros de descarga fijos en cada ciudad para asegurar la comparabilidad: bounding box de
un tamano similar, dividido en una cuadricula de 400 sub-regiones con el fin de aumentar la

cantidad de fotos descargadas y agilizar los procesos.

* Los datos contienen las coordenadas geograficas, el id del propietario de la photo, un enlace ur/
a la fotografia y la fecha en la que fue colgada. Corresponden a fotografias subidas entre 2005 y

2014.

transporte infraestructuras y territorio
Grupo de igacion de la Unis dad Ci de Madrid




Densidad de fotografias geolocalizadas
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Andlisis de autocorrelacién espacial (LISA): Clusters espaciales

London Paris Berlin Rome

Cluster type
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Garcia-Palomares, J.C., Gutiérrez, J. y Minguez, C. (2015): Identification of tourist hot spots based on social networks: a
comparative analysis of European metropolises using photo-sharing services and GIS. Applied Geography, 63, 408—-417



Fotografias geolocalizadas: identificando a los turistas

Criterio para diferenciar turistas y residentes:
Cuando el periodo en que cada usuario ha colgado fotos es superior a 1 mes, las fotos se
atribuyen a residentes; menos de 1 mes, se atribuyen a turistas.
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Clusters espaciales de turistas y locales en Madrid
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High-High Cluster

B High-Low Outlier
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Clusters espaciales de turistas y locales en Londres

Tourists London Bensh Museum Locals
Emrates Stacu .
. 3 -
o Camden Town Brfsh Museum - _;om;lmdon
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L- "# :‘I_; .
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Garcia-Palomares, J.C., Gutiérrez, J. y Minguez, C. (2015): Identification of tourist hot spots based on social networks: a
comparative analysis of European metropolises using photo-sharing services and GIS. Applied Geography, 63, 408—417



Clusters espaciales

London
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Patrones de fotografias geolocalizadas: turistas y locales

Tourists' photographs

City Number of Mean density STD cv Max Hexagons

photographs  (Photographs/hexagon) within clusters
London 99679 22.1 82.2 371.9 2590 123
Paris 85154 19 85.3 448.9 2314 131
Barcelona 77552 17.3 104.3 602.9 3238 124
Berlin 58320 13 52.7 405.4 1542 177
Madrid 43296 9.8 52.5 535.7 1700 107
Rome 56817 12.6 65.3 518.2 1656 147
Athens 38998 8.7 42.4 487.3 1198 135
Rotterdam 28054 6.3 31.1 493.6 799 152

City Number of Mean density STD cv Max Hexagons

photographs  (Photographs/hexagon) within clusters
London 236027 52.5 180.7 344.2 5064 182
Paris 287097 63.9 229.2 358.7 5550 171
Barcelona 225040 50.4 247.4 490.9 7280 185
Berlin 235023 52.3 135.1 258.3 2710 236
Madrid 227048 51.3 148.9 290.2 2291 238
Rome 153386 34.2 156.4 457.3 3116 215
Athens 109301 24.3 91.4 376.1 2282 172
Rotterdam 98193 21.9 82 374.4 1195 188

Garcia-Palomares, J.C., Gutiérrez, J. y Minguez, C. (2015): Identification of tourist hot spots based on social networks: a
comparative analysis of European metropolises using photo-sharing services and GIS. Applied Geography, 63, 408—-417



Uso en planificacion: Localizacion de 20 puntos de atencidn
turistica

Demanda: Numero de fotos por hexagonos (100 metros de didmetro)
Candidatos: Centroides de hexagono
Solucidon: Maximize attendance (600 metros de umbral de corte)



Un paso mas..

Objetivo: analizar la huella digital de los turistas urbanos a través del Big Data.

En lugar de usar una sola fuente de datos, se utilizan tres fuentes que reflejan distintas
actividades de los turistas en las ciudades:

e Comunidades de fotografias compartidas (sightseeing),
e Redes sociales (being connected).

e Foursquare (consumption),

Utilizar SIG y estadistica espacial para analizar las pautas de localizacidon de los turistas
en la ciudad.

Trabajamos en el municipio de Madrid.



Uso de Twitter vs Foursquare

Distribucion temporal de los datos Foursquare y Twitter de turistas en Madrid
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Presencia de turistas urbanos a través de la huella digital

Pan®ramio FOURSQUARE

« Photographs taken by tourists

0



Presencia de turistas urbanos a través de la huella digital:

Densidad segun sus actividades

Sightseeing (Panoramio) Consumption (Foursquare) Being connected (Twitter)

I 500 - 1000 [ 200 - 400 50-100 | 5-20
B 400-600 | | 100-200 20-50 <5



Relaciones en la presencia de turistas segun fuentes

Panoramio | Foursquare | Twitter
Panoramio 1
Foursquare 0.27** 1
Twitter 0.31** 0.52** 1

StdResid
B <255d.0ev. | | 0.5-1.55t. Dev.

[ 25--155Md. Dev. [ 1.5-25 Std. Dav.

\ -1.5--055td. Dev. [l > 25 ste. Dev.
| -05-05Std. Dev.

Standardised residuals of bivariate regressions: a) Foursquare-Panoramio; b) Twitter-Panoramio;
c) Twitter- Foursquare.



Andlisis de autocorrelacidn espacial (LISA) y tipologias de

espacios

a) b)
10}
ml
7]
v
(5]
a
1]
2]
e a
2]
Legend
Not significant [l Low-High Outiier <)
High-High Cluster Low-Low Cluster

Il High-Low Outiier

’& = Legend

- Panoramio + FSQ + Twitter

| N
R XTEL"\ 4" < [ Panoramio + Twitter
jfl;“/ ‘\)\ { I Panoramio + FsQ
* é % FSQ + Twitter
! 2 1 Panoramio
; FSQ
J / C ﬂ’ “\ Twitter
! Not Significant
M lKkm



Otro ejemplo

La 1rrupcion de Airbnb en ciudades con turismo patrimonial




Economia colaborativa y el turismo

DEMAND: TRANSFORMING HOW WE
CAN




La irrupcién de Airbnb | Plataforma online
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La irrupcién de Airbnb | Plataforma online
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Caso de estudio: Barcelona




Barcelona

Caso de estudio




Caso de estudio: Barcelona
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Fuentes | www.insideairbnb.com

Inside Airbnb About Behind Get the Data m m E——

Adding data to the debate

Get the Data

The data behind the Inside Airbnb site is sourced from publicly available
information from the Airbnb site.

The data has been analyzed, cleansed and aggregated where appropriate to
faciliate public discussion. Read more disclaimers here.

| If youwould like to do further analysis or produce alternate
visualisations of the data, it is available below under a
Creative Commons CCO 1.0 Universal (CCO 1.0) "Public
Domain Dedication" license.

oo_— Get the
& DATA

s

Amsterdam, North Holland, The Netherlands

See Amsterdam data visually here.

Date Compiled City File Name Description

03 January, 2016 Amsterdam listings.csv.gz Listings in
Amsterdam

03 January, 2016 Amsterdam calendar.csv.gz Calendar for listings

in Amsterdam



Inside Airbnb

Adding data to the debate

e

INDEPENDENT, NON-COMMERCIAL, &
OPEN SOURCE DATA TOOL 4 i

How is Airbnb really
being used in and affecting
your neighborhood?

“JOHN D”

« 17 listings
@ e >
e @
oo e g0
o ®
% 5 : @ ?/(o
DA %’
2]
@
® a
e @
MULTIPLE @ .
LISTINGS Par@idg

- VISIT insideairbnb.com

s , +SHARE it widely
> n u #insideairbnb #illegalhotels
#affordablehousing #nyc

- DOWNLOAD the data
(open source; 50+ data points per listing)



Fuentes | Datos

e Oferta turistica oficial o convencional:
* Hoteles
e Apartamentos (escaso peso)
e Vivienda turistica oficial o legal (no considerada en el analisis)

e Actividad turistica: Panoramio

Hotels / Bedrooms Beds Plazas
Airbnb listings

Hotels 670 37,405 70,465 73,158
Airbnb 14,539 22,059 33,167 50,969

Tourists' Locals' photographs | All photographs

photographs

Total Density* Total Density* Total Density*
Barcelona municipality 26,361 1.50 | 66,114 3.75 92,475 5.25

Gutiérrez, J., Garcia-Palomares, J.C., Romanillos, G, and Salas-Olmedo, M.H. (2017). The eruption of Airbnb in tourist cities:
Comparing spatial patterns of hotels and peer-to-peer accommodation in Barcelona. Tourism Management, 62, 278-291



La irrupcion de Airbnb en Barcelona

Airbnb in tourist cities:

Comparing spatial patterns of hotels and P2P accommodation




Tourist attractions:
El Tibidabo
Park Guell
Sagrada Familia
Agbar Tower
Forum Universal
Barceloneta
Casa Mila
Catalunya Square
Camp Nou
Montjuic

El Raval

& O © minlgor it

=

Panoramio - Tourists

T el 3 . ; Panoramio - Non tourist|
Hotels J R e + [ ] CensusAreas

Airbnb accom. £} : v = A /;/ ] Municipality

Census Areas
M A S o L IKm
Municipality A B 0] 1,75 3,5

Localizacidon de la oferta de hoteles y de Airbnb (a) y densidad de fotografias de turistas y residentes (b)




Distribucion de la oferta

Tourist attractions:

. El Tibidabo

. Park Guell

. Sagrada Familia
. Agbar Tower
Forum Universal
. Barceloneta
Casa Mila

. Catalunya Square
. Camp Nou

. Montjuic

. El Raval

1
1

Hotel Acc. AZ 0P OB o . e Airbnb Acc.

O >1000 ° G | O >1000
O 501 -1000 3 R QBN s oo O 501-1000
O 101 -500 s ovisE oty \ A o o 101-500
o 51-100 S °  51-100
. <51 | KPP e | - <51
Hotel Acc. / Ha N S oiae s, ; Airbnb Acc. / Ha
00-5 UND AR N A v < | <5
B 5110 g ‘ B | 5-10
B 0.1-20 A% Bl 10-20
B 20,1-40 AN - B 20- 40
Il 40.1-60 B 40-60
Bl 60,1-80 : : I 60 - 80

|
Bl ;<0 0 3Km Hl - 30

Numero total y densidad de plazas segln secciones censales: a) hoteles y b) Airbnb




Distribucion de la oferta

Tourist attractions:
1. El Tibidabo

2. Park Giiell

3. Sagrada Familia
4. Agbar Tower

5. Forum Universal
6. Barceloneta

7. Casa Mila

8. Catalunya Square
9, Camp Nou
10. Montjuic
11. El Raval

5
X

Diff. Airbnb - Hotels

Norm. Density (Ha)
IS 2Tl s ; B <50

Norm. Density (Ha) : Norm. Density (Ha) s o A o g I (-25) - (-49.9)

<10 . <10 : >< B (-10)- (-24.9)

. 10- 50 . 10 - 50 \ [ 10-(9.9)

B 25-50 B 25 - 50 Gt : B 10.1-25

Bl 50150 Il 50 - 150 Hl 25.1-50

Hl > 150 > 150 ; g > 50

Hotels P . Airbnb Accomm.

Densidad de las distribuciones normalizadas: a) hoteles; b) Airbnb; c) diferencias



Andlisis de autocorrelacidn espacial | LISA

Hotels
LISA clusters
HH
LL
I H
Bl -
] No neighbours

Not significant

Tourist attractions:
1. El Tibidabo
2. Park Guell
3. Sagrada Familia
4. Agbar Tower
5. Forum Universal
6. Barceloneta
7. Casa Mila
8. Catalunya Square
9. Camp Nou
10. Montjuic
11. El Raval

5
X

Airbnb
LISA clusters
HH
LL
LH
HL
No neighbours

Not significant

Anselin Local Moran's | statistic (LISA): a) accommodations in hotels; b) accommodations in Airbnb




Relacidn entre localizaciones (LISA bivariado): Hoteles vs Airbnb

Tourist attractions:
. El Tibidabo
. Park Guell
. Sagrada Familia
. Agbar Tower
. Forum Universal
. Barceloneta
. Casa Mila
. Catalunya Square
. Camp Nou

10. Montjuic

11. El Raval

5
X

0’/\
;  J ’\
N’
."“¢'$/:=§ - Hotels vs. Airbnb
PN N :
i% ey . ’ LISA clusters

: » db HH

><1o "

Anselin Local Moran's | statistic -

bivariado entre la oferta de -

accommodatios en hotels y Airbnb [ No neighbours
[ ] Not significant




Oferta de alojamientos y

Hoteles vs. Panoramio
LISA clusters
HH
LL
Il H
Il HL
I No neighbours
Not significant

puntos de interés turistico

Tourist attractions:
1. El Tibidabo
2. Park Guell
3. Sagrada Familia
4. Agbar Tower
5. Forum Universal
6. Barceloneta
7. Casa Mila
8. Catalunya Square
9. Camp Nou
10. Montjuic
11. El Raval

5
X

Aibnb vs. Panoramio
LISA clusters

HH

LL
I L+
B -
[ No neighbours
[ | Not significant

Anselin Local Moran's | statistic bivariado entre Hoteles-Panoramio y Airbnb-Panoramio




La presion

Presion turistica sobre los espacios residenciales

turistica sobre

Hotels
Acc. /1000 Inhab.
<10
10-50
I 50-100
Il 100 - 250
Il 250 - 500
I 500 - 1000
Hl > 1000

los espacios residenciales

Airbnb

Acc. /1000 Inhab.

<10

10 - 50
Il 50 - 100
Il 100 - 250
Il 250 - 500
Il 500 - 1000
N > 1000

Tourist attractions:
1. El Tibidabo

2. Park Guell

3. Sagrada Familia
4. Agbar Tower

5. Forum-Universal
6. Barceloneta

7. Casa Mila

8. Catalunya Square
9. Camp Nou

10. Montjuic

11. El gaval

Hotel + Airbnb

Total Acc./ 1000 Inhab.
| <10

B 10-50

Il 50 - 100

I 100 - 250

I 250 - 500

I 500 - 1000

I 1000 - 2000

I > 2000

: a) Plazas en hoteles por cada 1000 habitantes; b) Plazas

en Airbnb por cada 1000 habitantes; c) Plazas en hoteles + Airbnb por cada 1000 habitantes



En definitiva..

Oportunidades:

BigData geolocalizado: la informacion generada se puede visualizar y analizar en un GIS
Cobertura global (en muchas fuentes de datos)

Resolucion temporal: Informacion actualizada y de alta resolucion temporal

Consideraciones:

Sesgo / contraste con otras fuentes — Analisis exploratorios
Dificultad del proceso de datos masivos

Privacidad/problemas legales

Innovacion. Tema emergente en la investigacion. El big data geolocalizado tienen multiples
aplicaciones pero se encuentran todavia infrautilizado

BigData ofrece numerosas oportunidades en el campo del turismo, pero debemos dar un
salto los datos a la informacién y de la informacién al conocimiento (papel del analisis
espacial y la cartografia)



UDA IRASTAROAK
CURSOS

DE VERANO

UPWV/EHU

Muchas gracias

Juan Carlos Garcia Palomares
jcgarcia@ucm.es

tGIS

transporte infraestructuras y territorio

Grupo de Investigacion de la Universidad Complutense de Madrid




